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Im Sicherheitskontext ist das Auffinden von
Tatfahrzeugen in Uberwachungskameras
ein wichtiger Baustein bei der Fahndung
von Verdachtigen. Da Kennzeichen bei
schweren Kriminaldelikten Ublicherweise

getauscht werden und Zeugenaussagen Web-nature Images [1] Surveillance Images [1]
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eine automatische Suche, wird dabei ein Test Set N — O
Verfahren zur feingranularen Klassifikation Un- Semi- Supervised
von Fahrzeugmodellen benétigt. Mit einer supervised  Supervised ZZ?S_';'}'}&

der groften technischen Herausforderun-
gen dafir ist die Unterstiitzung einer gro- Abl_)ildw?g 1: Fiir eine feingranulare Fahrzeugklassifi-
. . kation sind Fahrzeugbilder aus dem Internet auf-
Ren Breite an Fahrzeugmodellen, da dies grund der hohen Verfiigbarkeit eine interessante
einen fortlaufenden Datensammlungspro- Quelle fiir Lerndaten. Eine Herausforderung besteht
zess von Fahrzeugbildern in Uberwa- darin, dass fiir den praktischen Einsatz im Sicher-
. heitskontext andere Perspektiven relevant sind. Sol-
chungskameras erfordern wirde, der ar- che Domé&nenadaptionsszenarien werden meistens
beitsintensiv und datenschutzkritisch ware. in einem uniiberwachten oder semi-iiberwachten
Szenario untersucht, das von einer breiten Verfiig-
Im Rahmen dieses Vortrags wird daher die barkeit an unannotierten Daten fiir die Zieldoméne
Verwendung von im groen Umfang ver- ausgeht. Im Kontext dieses Vortrags wird der Fokus

.. . .. aufein Szenario gelegt, in dem die Verfligbarkeit von
fu.gbaren. Web-Bildern als .Lernd.aten fur Bildern in der Zieldoméne auf einen Teil der Klassen
diesen Einsatzzweck evaluiert. Die grol’e pegrenzt ist.

Herausforderung dabei ist die Domanenli-

cke zwischen Web-Bildern und praxisrelevanten Szenarien wie bspw. Uberwachungsbildern.
Insbesondere moderne Deep-Learning-Ansatze haben bei Bildklassifikation sehr gute Ergeb-
nisse gezeigt, neigen aber aufgrund ihrer starken Abhangigkeit von Lerndaten und der hohen
Anzahl an Parametern auch dazu, domanenspezifische Merkmale zu extrahieren, welche fir
eine Inferenz in einer anderen Domane kaum geeignet sind.

Daher wird der Einsatz von Techniken zur Domanenadaption untersucht, die die Genauigkeit
bei einer Domanenliicke zwischen Quell- und Zieldoméane (bspw. Web- und Uberwachungs-



bildern) deutlich steigern kdnnen. Hierbei hat sich insbesondere der Einsatz von Domain-Ad-
versarial-Training [2] als vielversprechend herausgestellt. Eine Herausforderung dabei ist die
Instabilitdt von Adversarial-Training, welche durch den Einsatz von Adversrial-Loss-Coup-
ling [3] deutlich verbessert werden kann, wobei die Genauigkeit bei der Inferenz auf Uberwa-
chungsbildern durch einen stabileren Lernprozess noch weiter steigt [4]. Beim Loss-Coupling
wird der Einfluss des Adversarial-Trainings auf die Gewichtanpassung dynamisch wahrend
des Trainings in Abhangigkeit von der Domaneninvarianz des Netzes angepasst.
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